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Аннотация 

В данной статье рассматривается метод создания регрессионных моделей для 

предсказания цен, на основе датасета. Для реализации используются среда 

Google Colaboratory и система Orange. В результате исследования будут 

созданы модели для предсказания цен на ноутбуки по 5 характеристикам. 
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Abstract 

This article discusses a method for creating regression models for price prediction 

based on a dataset. The Google Coollaboratory environment and the Orange 

system are used for implementation. As a result of the research, models will be 

created to predict the prices of laptops based on 5 characteristics. 
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1 Введение 

1.1  Актуальность 

Цены на ноутбуки могут существенно колебаться в зависимости от 

множества факторов, таких как технологические инновации, сезонные 

скидки, изменения спроса и предложения, а также макроэкономические 

условия. Прогнозирование цен на ноутбуки с использованием систем 

машинного обучения (ML) становится все более актуальным в условиях 

динамичного рынка. Это важно, как для производителей и ритейлеров, так и 

для потребителей. Машинное обучение предоставляет мощные инструменты 

для прогнозирования цен на ноутбуки, предлагая значительные 

преимущества в точности, адаптивности и персонализации. Несмотря на 

существующие вызовы, потенциал ML для улучшения бизнес-процессов и 

удовлетворенности клиентов делает его незаменимым инструментом в 

современном мире технологий. Разработка и внедрение таких систем 

позволит компаниям более эффективно управлять своими ресурсами и 
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стратегиями, а потребителям получать более релевантные предложения и 

информацию. 

 

1.2 Обзор исследований 
А.В.Шихина, Т.В.Ягодкина исследовали повышение точности 

предсказания цены электроэнергии за счет применения комбинированных 

моделей прогноза [1]. А.Д.Леонова применила глубокое обучение для 

предсказания цен акций [2]. М.Д.Никифорова предсказал цены на 

автомобили с помощью методов машинного обучения [3]. К.А.Рудеев, 

Н.О.Чубырь в своей статье использовали искусственный интеллект для 

предсказания цен в гостиничном бизнесе [4]. Е.В.Ларионова, А.В.Левенец 

применили нейро-нечеткие сети для задачи прогнозирования [5]. 

 

1.3 Цель исследования 
Целью данного исследования является построения моделей 

прогнозирования цены ноутбуков по производственным характеристикам на 

основе регрессионного анализа. 

 

2 Материалы и методы 

В качестве среды разработки применяется веб сервис Google 

Colaboratory, специализированный для языка python. Дополнительно 

используется система Orange, как готовый инструмент, использующий 

различные библиотеки машинного обучения. 

 

3 Результаты и обсуждения 

Данные для исследования были взяты с сайта kaggle [7]. В наборе 

данных формата csv присутствуют различные модели ноутбуков разных 

производителей. Для прогнозирования цены использованы фирма 

производитель, вид процессора, размеры оперативной и постоянной памяти, 

а также размер экрана (рис. 1). 

 

 
Рисунок 1. Фрагмент таблицы с набором данных 

  



Постулат. 2024. №7                                                                     ISSN  2414-4487 
                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                                   

 

В первую очередь необходимо импортировать библиотеки, выбрать 

используемые и целевые параметры, после чего определится с типами 

данных и единицами измерений для каждого поля. Таким образом, для 

постоянной памяти, единицей измерения будет гигабайт (рис.2). 

 

 
Рисунок 2. Подготовка функций и переменных 

 

Далее необходимо загрузить и  обработать данные. Разделить данных 

на признаки и целевую переменную (рис.3). 

 

 
Рисунок 3. Обработка данных 

 

Ниже представлен код реализующий функции: разделение данных на 

тренировочную и тестовую выборки, масштабирование данных, создание и 

обучение модели ближайших соседей с параметром 5, прогнозирование на 

тестовом наборе, Оценка модели и вывод результатов оценки модели. 

Чтобы узнать насколько хорошая модель получилась, снова 

применяется модуль библиотеки sklearn. Более важным является r2_score, так 

как данный модуль поможет узнать коэффициент детерминации модели 

(R^2). Коэффициент детерминации для модели при верном расчете 

принимает значения от 0 до 1. Для приемлемых моделей предполагается, что 

коэффициент детерминации должен быть не менее 70 %. У полученной 
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модели линейной регрессии коэффициент детерминации составляет 53%, что 

говорит о том, что модель не очень хорошая (рис.4). 

 

 
Рисунок 4. Расчет коэффициента детерминации общей модели ближайших 

соседей 

 

Следующая используемая модель случайного леса с параметрами, 

указанными на рисунке 5 показывает результат оценки коэффициента 

детерминации в 77%, что соответствует поставленным требованиям. 

 

 
Рисунок 5. Коэффициент детерминации модели случайный лес. 

 

Аналогичный анализ проведен в системе Orange, однако в данном 

случае использовалось больше регрессионных моделей. 

Первым делом внесены полученные данные в систему Orange и 

разделены на тестовые и тренировочные данные в пропорции 103/43 с 

помощью объекта Date Sampler. Далее добавляется ещё несколько объектов: 

Scatter Plot и Correlations.  Они связываются через промежуточный 

инструмент Test and Score. Уже от Test and Score проводится к нужным 
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моделям, с отрегулированными параметрами. Среди выбранных моделей 

были: Random Forest, SVM, kNN и Linear Regression (рис.6). 

 

 
Рисунок 6. Полная модель 

 

На основе внесённых данных, программа Orange самостоятельно 

реализует анализ. Результат можно увидеть в окне инструмента Test and 

Score. Главным показателем выбран коэффициент детерминации (рис.7).  

 

 
Рисунок 7. Результат в Test and Score.  

 

Самой лучшей получилась модель Random Forest, с коэффициентом 

детерминации выше 90 процентов. 

В результате исследования построены модели прогнозирования в среде 

Google Colaboratory и системе Orange. Модель можно использовать для 

покупки и продажи ноутбуков разных типов, основываясь на 5 

характеристиках.  
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